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ABSTRACT

Ensuring price stability through accurate measurement and management of the Consumer Price
Index (CPI) fosters a stable economic environment conducive to sustainable growth,
investment, and employment. As a key economic indicator, the CPI provides a comprehensive
assessment of inflation, purchasing power, and the cost of living, serving as an essential tool for
policymakers, businesses, and consumers. In Malaysia, the CPI has steadily increased, reflecting
a stable inflation rate. Recognizing the need for low and stable inflation, governments prioritize
this goal to enhance economic prosperity and societal well-being. Accurate CPI forecasting is
crucial for economic stability and informed financial decisions. Machine learning (ML) models
have demonstrated significant potential for improving CPI forecasting accuracy over traditional
methods. However, research specifically targeting CPI and inflation rate forecasting in Malaysia
remains limited. This study evaluates the performance of five ML techniques: Autoregressive
Integrated Moving Average (ARIMA), Geometric Brownian Motion (GBM), Gated Recurrent
Unit (GRU), Long Short-Term Memory (LSTM), and Adaptive Neuro-Fuzzy Inference System
(ANFIS), in predicting Malaysia’s CPI. The models are assessed by comparing their prediction
to actual CPI data from October 2022 to September 2023. Results indicate that GRU model
performs best, exhibiting the lowest RMSE, MSE, and MAPE scores, thereby highlighting a
consistent upward trend in inflation. This study encourages further exploration of Malaysia’s
inflation using advanced ML models or hybrid approaches to enhance forecasting accuracy.
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ABSTRAK

Memastikan kestabilan harga melalui pengukuran dan pengurusan yang tepat terhadap Indeks
Harga Pengguna (IHP) memupuk persekitaran ekonomi yang stabil dan sesuai untuk
pertumbuhan, pelaburan, dan pekerjaan yang mampan. Sebagai penunjuk ekonomi utama, IHP
memberikan penilaian menyeluruh mengenai inflasi, kuasa beli, dan kos sara hidup,
menjadikannya alat penting untuk penggubal dasar, perniagaan, dan pengguna. Di Malaysia,
IHP telah meningkat secara berterusan, mencerminkan kadar inflasi yang stabil. Menyedari
keperluan untuk inflasi yang rendah dan stabil, kerajaan mengutamakan matlamat ini bagi
meningkatkan kemakmuran ekonomi dan kesejahteraan masyarakat. Ramalan IHP yang tepat
adalah penting untuk kestabilan ekonomi dan keputusan kewangan termaklum. Model
pembelajaran mesin telah menunjukkan potensi yang ketara untuk meningkatkan ketepatan
ramalan IHP berbanding kaedah tradisional. Namun, penyelidikan yang menumpukan khusus
kepada ramalan IHP dan kadar inflasi di Malaysia masih terhad. Kajian ini menilai prestasi lima
kaedah pembelajaran mesin: Purata Pergerakan Bersepadu Autoregresif (ARIMA), Pergerakan
Brownian Geometri (GBM), Unit Berulang Berpagar (GRU), Memori Jangka Pendek Panjang
(LSTM), dan Sistem Inferens Neuro-Kabur Adaptif (ANFIS), dalam meramalkan IHP di
Malaysia. Model-model ini dinilai dengan membandingkan ramalan mereka dengan data IHP
sebenar dari Oktober 2022 hingga September 2023. Hasil kajian menunjukkan bahawa Model



Ying Chyi Cham, Muhammed Haziq Muhammed Nor & Bernard Kok Bang Lee

GRU menunjukkan prestasi terbaik, mempamerkan nilai RMSE, MSE, dan MAPE terendah,
sekali gus menonjolkan trend menaik yang konsisten dalam inflasi. Kajian ini menggalakkan
penerokaan selanjutnya terhadap inflasi Malaysia menggunakan model pembelajaran mesin
lanjutan atau pendekatan hibrid untuk meningkatkan ketepatan ramalan.

Kata kunci: ramalan indeks harga pengguna; model pembelajaran mesin; inflasi Malaysia;
ramalan ekonomi; ketepatan GRU
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